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Abstract.  

News events are one of the factors influencing stock price fluctuations. The analysis system proposed in this 

paper quantifies the influence of historical news events into "limitation period" and "stock price fluctuation 

range", predicts the possible impact of real-time news events on stock price, and gives the limitation period 

and stock price fluctuation range. Keyword factors are used to link historical news events with real-time news 

events. 

Keywords: news events, stock price volatility, factor of corpus, text segmentation 

 

 

基于新闻事件的股价波动分析系统构想 

刘鑫 1,a，沈明财 2,b ，黄茜 3,c，苏甘雅*
 

1成都信息工程大学统计学院, 成都，四川，中国 
2成都信息工程大学统计学院，成都，四川，中国 
3成都信息工程大学统计学院，成都，四川，中国 
a lx001201@163.com, b 925394476@qq.com, c 1129858063@qq.com 
*通讯作者 

中文摘要： 

新闻事件是股价波动的影响因素之一。本文构想的分析系统将历史新闻事件的影响量化为“时效期”和

“股价波动幅度”两部分，预测实时新闻事件对股价可能产生的影响,给出时效期和股价波动范围。历史

新闻事件和实时新闻事件之间用关键词因子进行连接。 

关键词：新闻事件；股价波动；因子库；文本分词。 

 

1. 数据处理 

1.1 数据有效性 

数据是否有效，会直接影响数据库的质量。目前研

究事件风险的瓶颈在于难以保证数据的有效性。对于股

市事件，确定其是否对股价有影响是关键。本文将这种

影响分为两部分来刻画——时效性与波动幅度。一般来

说，一则新闻事件的发生，其影响有短有长，时效性是

衡量新闻事件对股价影响持续长短的最常用指标。波动

幅度是衡量新闻事件对股价变动影响程度的指标，超过

正常波动幅度，视为有效新闻事件。 

具体表现为，利用前后两次新闻事件时间间隔中的

每日收盘价建立 Var 模型，进行脉冲响应分析，确定前

一新闻事件的时效性。新的事件的时效性是通过后续匹

配到的新闻事件的时效期长度的平均值。最后将有效期

内的收盘价减去开盘价除以时效天数，得到一个均值波

动幅度，超过这个波动幅度，才能视为有效波动幅度，

相对应的新闻事件才是有效新闻事件。 

1.2 历史新闻事件库 

本文将新闻事件分为三类：公司类、行业类、宏观

类，建立对应历史新闻事件子库。公司类历史新闻子库

的标志是标题或者内容中明确有公司名称或者股票代

码；行业类历史新闻子库的标志是标题或者内容中明确
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有行业名称或者概念板块；其余没有明显特征的新闻事

件归于宏观类历史新闻子库。每则新闻事件文本都保存

了其提取的对应的关键词因子，即在历史新闻库和因子

库之间建立连接关系。 

1.3 因子库 

新闻事件的表现形式是中文文本，而“汉语中具有

完整语义信息的最小单元是词，且汉语自然语言的句法、

语义和语境分析，静态、动态语义网构建，以及搜索引

擎到倒排索引建立等技术的处理和分析对象都是词。因

此，中文自然语言处理的第一步就是将由汉字连续组成

的字串切分为词的序列，即中文分词。”[1] 目前分词系

统主要采用的技术是词典分词和机器学习分词。[2] 

本文采用的是词典分词，分词词典就是由在整个事

件文本中所出现的可能会引起股价波动的关键词构成

的因子库。从历史新闻事件中能否准确地切分出有效关

键词将会影响到后续关键词因子的提取，以及后续匹配

过程和匹配过程所产生的结果。因此，因子库是整个系

统的关键，是匹配过程的标签值，充当实时新闻事件与

历史新闻事件之间的桥梁。 

分词的速度与效果都取决于词典的结构[3]。初始因

子库由股市基本术语大全和常用语大全直接导入。需要

说明的是，在股票市场上，各主体的用词已经形成了一

套完整的体系，体系内的用语习惯大体相同，没有太大

的差异，因而因子库是已经包含了绝大部分关键词。汉

语的词汇系统总是在不断发展和变化，“未登录词”的数

量在理论上是无限的[4]，因此初始的因子库还需要不断

训练和强化，处于一个动态更新的过程。 

1.4 指标数据库 

1.4.1 股价变动幅度库 

每日的开盘价𝑃1与收盘价𝑃2的平均值作为波动均

值，设该值为𝑌 =
𝑃1+𝑃2

2
，将最高价𝑃𝑚𝑎𝑥与波动均值之差

作为最高价的波动距离，设该值为𝑀1 = 𝑃𝑚𝑎𝑥 − 𝑌，
𝑀1

𝑌
为

最高价的相对波动幅度；同样地，设最低价𝑃𝑚𝑖𝑛与波动

均值之差作为最低价的波动距离，设该值为𝑀2 =

𝑃𝑚𝑖𝑛 − 𝑌，
𝑀2

𝑌
为对最低价的相对波动幅度。 

假设某个事件的影响时效为 n 日，第 i 日的开盘价

为𝑃1𝑖，收盘价为𝑃2𝑖，若最高价为𝑃𝑚𝑎𝑥𝑖，若最低价为𝑃𝑚𝑖𝑛𝑖，

则最高价波动幅度为𝑀1𝑖 =
𝑃𝑚𝑎𝑥𝑖−𝑌𝑖

𝑌𝑖
，最低价的波动幅度

为𝑀2𝑖 =
𝑃𝑚𝑖𝑛𝑖−𝑌𝑖

𝑌𝑖
，第 i天日的波动幅度为𝑀𝑖 =

𝑃𝑚𝑎𝑥𝑖−𝑃𝑚𝑖𝑛𝑖

𝑌𝑖
。 

在脉冲响应分析过程中，将脉冲响应程度作为新闻

事件对每日股价变动的影响力。假设第 i 天的影响力为

𝐹𝑖，将影响力进行百分化，则第 i日的权重为𝑊𝑖 =
𝐹𝑖

∑ 𝐹𝑖𝑛
𝑖=1

。

那么 n 日内股价的相对波动范围的下限为： 

𝑀𝐼𝑁 = ∑(

𝑛

𝑖=1

𝑤𝑖 ∗ 𝑀2𝑖) 

= ∑ [
𝐹𝑖

∑ 𝐹𝑖𝑛
𝑖=1

∗
𝑃𝑚𝑖𝑛−(

𝑃1𝑖+𝑃2𝑖
2

)

𝑃1𝑖+𝑃2𝑖
2

𝑛
𝑖=1 ]，   （1）           

上限为： 

𝑀𝐴𝑋 = ∑(

𝑛

𝑖=1

𝑤𝑖 ∗ 𝑀1𝑖) 

          = ∑ [
𝐹𝑖

∑ 𝐹𝑖𝑛
𝑖=1

∗
𝑃𝑚𝑎𝑥−(

𝑃1𝑖+𝑃2𝑖
2

)

𝑃1𝑖+𝑃2𝑖
2

𝑛
𝑖=1 ] ，    （2）  

有效期内股价的波动幅度为：{𝑀𝐼𝑁,𝑀𝐴𝑋}。 

1.4.2 宏观指数数据库 

大盘指数和行业指数，均采用股价变动幅度库的建

立思路，只是将股价换成相应的指数，就可以得到指数

在新闻事件有效期内的相对波动幅度。将计算出的各个

新闻有效期内的波动幅度存放在指标数据库中，并与历

史新闻库建立对应的联系。 

2. 匹配 

2.1 常规匹配过程 

一则新闻事件被爬取到以后，首先进入因子库通过

最大匹配算法（MM）进行切分。对拆分完之后的关键

词因子进行识别，若关键词因子中存在公司类关键词

（公司名称、股票代码），将其作为优先关键词，返回

该公司类新闻事件子库与其他关键词进行匹配，返回路

径存在一对多的关系。匹配出的多个相似度记为向量组 

𝜶𝒈 = （𝛼𝑔1，𝛼𝑔2，𝛼𝑔3 ……𝛼𝑔𝑥）；若没有存在公司类

关键词，则进入行业类与宏观类关键词识别。若出现行

业名称、概念板块等关键词，将其作为优先关键词，返

回提取出关键词的历史行业类新闻事件子库与其他关

键词进行匹配，返回路径同样存在一对多的关系。行业

类的记为𝜶𝒉 = （𝛼ℎ1，𝛼ℎ2，𝛼ℎ3 ……𝛼ℎ𝑥）；若未存在

行业类关键词，则返回提取出关键词的历史宏观类新闻

事件子库与其他关键词进行匹配，记为𝜶𝒅 = （𝛼𝑑1，

𝛼𝑑2，𝛼𝑑3 ……𝛼𝑑𝑥）。 

将相似度作为权重，进一步的返回历史事件所对应

的股价波动幅度。每一个𝛼𝑖（指一般匹配相似度）都对

应一个[𝑀𝑎𝑥,𝑀𝑖𝑛]。 

特别地，在公司类匹配过程中，有本公司有效消息，

则匹配本公司的历史新闻事件、相应的股价及波动幅度

数据。无本公司的历史数据，则用同行业其他公司数据

估计替代。为了结果的准确，选择替代的公司在资产规

模、销售规模、生产规模等方面尽可能的与本公司一致。 
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2.2 额外匹配过程 

额外匹配过程主要是针对不能直接匹配出权重的

情况。由于在股市消息中，会出现一些特殊情况，即其

消息文本中没有公司名称或者股票代码，而是相关持有

人，相关概念，其上下游产业等内容。这种情况则需要

用到关联匹配的方式。本文所指的关联匹配是与优先关

键词相互关联的词语，这种关联的关系，特别指与该只

股票、板块、概念相关的词语。如股东、实际控制人、

与该公司相关的活动等等，这些词语往往不会直接出现

优先关键词的任何一个字。 

匹配过程及逻辑关系见图 1。 

 

 
图 1 匹配过程图 
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3. 预测股价波动幅度 

由于匹配结果全是有效匹配，本文把投资者对匹配

相似度的认可程度分为高、中、低三档。高认可度是指

可以接受所有匹配相似度，无论匹配度有多低；中认可

度是指接受匹配相似度大于 50%，即匹配度小于 50%的

匹配新闻事件不予考虑；低认可度是指接受匹配相似度

大于 85%的新闻事件，小于 85%的事件不予考虑。排除

两种极端情形（当日开盘价即为当日涨停价且同时是当

日收盘价，以及当日开盘价即为当日跌停价同时也是当

日收盘价）后，返回到历史新闻事件库时，设分别有 X

则历史新闻事件与之对应。对相应相似度做一个数据处

理，使得所有匹配相似度之和为 1，相对相似度用在向

量组𝜶⃗⃗ 中所占权重来表示，第𝑥事件的相对相似度表示为： 

           𝛼𝑥
∗ =

𝛼𝑥

∑ 𝛼𝑥
𝑋
𝑥=1

 , ∑ 𝛼𝑥
∗ = 1𝑋

𝑥=1         （3）                          

每一个匹配到的历史新闻事件都有与之对应股价

的相对波动范围{𝑀𝐴𝑋,𝑀𝐼𝑁}，设𝑀𝑚𝑎𝑥 为当日该新闻事

件发生时相关股票对应的最大涨幅，𝑀𝑚𝑖𝑛为当日相关股

票向下的最大幅度。新的新闻事件进入系统，对应算出

当日围绕均值最高涨幅、最高跌幅如下： 

            𝑀𝑚𝑎𝑥 = ∑ 𝛼𝑥
∗𝑋

𝑥=1 × 𝑀𝐴𝑋𝑥         （4）                             

            𝑀𝑚𝑖𝑛 = ∑ 𝛼𝑥
∗𝑋

𝑥=1 × 𝑀𝐼𝑁𝑥         （5）                          

𝑀𝐴𝑋𝑥表示第𝑥事件在其事件有效期内所对应的加

权涨幅；𝑀𝐼𝑁𝑥表示第𝑥事件在其事件有效期内所对应的

加权跌幅；该新事件的时效性为匹配出的历史事件的有

效期的平均值。 

行业类、宏观类的计算步骤与上述相同，不同在于

最后计算出来是指数的波动幅度。可进一步通过 CAPM

模型[5](𝑅𝑖 − 𝑟𝑓 = 𝛽𝑖(𝑅𝑀 − 𝑟𝑓))的 β 推导出具体某只股票

的波动幅度。β可通过回归估计。 

    𝑀𝑚𝑎𝑥 − 𝑟𝑓 = 𝛽𝑚(∑ 𝛼𝑥
∗𝑋

𝑥=1 × 𝑀𝐴𝑋𝑥 − 𝑟𝑓) (6)                     （6） 

 𝑀𝑚𝑖𝑛 − 𝑟𝑓 = 𝛽𝑚(∑ 𝛼𝑥
∗𝑋

𝑥=1 × 𝑀𝐼𝑁𝑥 − 𝑟𝑓)  (7)                    

𝛽𝑚表示第 m 只股票价格变动与行业指数变动的敏

感性。 

 

 

 

 

结语 

本文基于惯性原则,运用爬虫技术，将权威性的各大

网站和软件上的实时新闻事件以及对应时间段内的股

价进行爬取建立本地数据库。利用文本匹配技术，将各

类事件作为系统中的初步关键词进行提取，同时采取

Var 模型的脉冲响应分析确定事件变化的时间范围。以

关键词建立因子库，实时事件提取关键词与因子库进行

匹配，预测与之相应的新闻事件和股价波动幅度。 
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